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Construyendo una
Solucion de Bl paso a paso
con SQL Server 2005
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La Base de Datos OLAP
Analysis Services (SSIS)
Avanzado
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“‘Empujando” datos hacia‘el'UBV
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¥ Los datos pueden empujarse directamente hacia el UDM
§ SOQL Server 2005 Integration Services procesa transformaciones

- 4

Incluye tanto a las tablas de hechos como de dimensiones

HSeOL TOTAL



mailto:Jose.mariano.alvarez@sqltotalconsulting.com
mailto:Jose.mariano.alvarez@sqltotalconsulting.com
mailto:Jose.mariano.alvarez@sqltotalconsulting.com

Actualizacion con “Trickle'Eeeds:
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Enriquecimiento Produccién

“Trickle feeds” pueden obtener datos directamente dentro del UDM

# Integration Services actualiza el cubo cada pocos minutos
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Proactlve Caching
» Gestion basada en politicas
¢Ha cambiado la fuente de datos?

¢Cuando se refresca?

Como responder peticiones durante
actualizacion

* Proactive caching combina
Desempefio de queries OLAP
Acceso a datos en tiempo real “as needed”

= No hay mas procesamiento explicito
del cubo
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Usando politicas para refrescar

el Cache
_..v

Cubo UDM

Produccién

% Actualizacién del cubo basado en politicas
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Construyendo el Cubo Directamente
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¥ UDM puede combinar datos desde midiltiples fuentes
¥ Unade las fuentes inovlucradas debe ser SQL Server

* No se aplica para todos los escenarios
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Proactive Caching — Ejemplo
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Retos del “Proactive €aching”

 Eficiencia
Cémo evitar sobrecargar Analysis Services con
actualizaciones frecuentes

¢ Qué tan rapido pueden estar disponibles los
caches?

» Desempefio
Coémo equilibrar latencia y desempefio

* Notificaciones

¢El cache se actualiza con los cambios o
periodicamente?
¢ Cémo sabe AS que el RDBMS ha cambiado?
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Configuraciones de peliticas Escalando hacia arria

Problema Solucion

COomo manejar Usar ROLAP
grandes cantidades

de datos . .
Usar particiones

Re-creando el cache en
su totalidad por cada
cambio es costoso

Usar actualizaciones
incrementales del
cache para agregar
datos
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Agenda Disefio Servicio de ARalisis

Proactive CaChmg Debate entre los proveedores MOLAP y ROLAP.
Particionamiento confunden las necesidades de los usuarios

Servicios de Analisis soportan MOLAP, ROLAP y
Calculated Members HOLAP y ofrecen integracién en las tres

Key Performance Indicators Usuarios & aplicaciones trabajan solo cubos
Actions
Data Mining
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Modos de Almacenamiento Por qué particionar dates
relacionales?

Datos base Cubo erah\as' i "I'al)\a% -
Relacionales Relacionales e -
Administracion
EVIES

Agregaciones Cubo Cubo
areg Relacionales

Rendimiento de las El mas Mas Performance

Répido
consultas rapido Rapido f

Consumo de

Alto Medio Bajo
almacenamiento

Mantenimiento del

Cubo Alto Medio Bajo
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Guias para particionardates Porque particionar dates
relacionales multidimensionales ?

Minimiza tiempo de procedamiento del
Assignar un apropiado partitioning key y cubo
partitioning interval

Partitionar fact tables

Proporciona procesamiento paralelo
Usar SWITCH, MERGE, y SPLIT

Usar aligned partitioned indexes

Mejora performance de las

Share partition functions y schemas
consultas
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Arquitectura de Particienamiento

en Analysis Services Guias para particionar dates

multidimensionales

« El Particionamiento ocurre a nivel de measure
group

« Las Particiones son procesadas en paralelo para
un measure group

« Las Particiones pueden ser procesadas ;
selectivamente Determinar mode de almacenamientoy nivel de
agregamiento

Determinar partition boundaries

« Los Data slices son opcionales para MOLAP ;
| « Los Data slices son requeridos para ROLAP Definir plan de sincronizacion de datos

Crear un template table en el DSV ‘

ESoL TOTAL ESoL TOTAL

Agenda

Proactive Caching

Particionamiento Lenguaje de Consulta para datos
multidimensionales
Calculated Members

Key Performance Indicators

Actions
Data Mini ng [Measures].[Reseller Sales-Unit Price]

-
[Measures].[Reseller Sales-Order Quantity]
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Calculated Member
==
ejecucion usando una expresion MDX

[Measures].[Sales Value]-[Measures].[Cost]
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Named Set

Una expresion que define un grupo de
miembros de una dimension

m Se crean usando expresiones MDX
_—

[Sales Territory].[Sales Territory Group].&[Pacific]
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MDX Script

' Un calculo aplicado a un definido subcubo

SCOPE([Measures] . [Reseller Sales-Sales Amount]
,[Product] . [Category].&[11);
THIS = [Product] . [Category]. Currentmenber. parent/2;
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Uso de Calculated Member:

Cuando un valor es no aditivo

‘ Cuando un valor no esta un una dimension o
€n un measure group

Cuando se requiere un valor que no se usa tan
frecuentemente
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Uso de Named Set

- Si se necesita referenciar a una
expresion MDX que es demasiada

compleja

ﬂ‘ Al Encapsular la logica de negocio
m Como un subset de un cubo
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Uso de MDX Scripts

‘ Cuando se necesita ejecutar calculos sobre
un subset del cubo
. Cuando no se desea afectar los datos
relacionales originales

HSeOL TOTAL



Agenda

Proactive Caching
Particionamiento
Calculated Members

Key Performance Indicators
Actions

Data Mining
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Consideraciones paral
implementar KPIs

‘ Soporte de Aplicacion Cliente

Definicion de KPI
Value
Goal
Status
Indicators
Trend
Weight
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Consideraciones para implementar
Actions

@ Performance

71 | Seguridad
S Soporte de App Cliente

,_,:' RI Formato del Reporte
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[ « Indicadores del Negocio

\ « Definiciones basadas en el Servidor

[ « Agrupados en scorecards

Las Ventas El nivel de
hansido & ganancia
alcanzadas : esta debajo

del target

Actions

Comandos MDX Server-stored:
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URL
Statement
Rowset
Proprietary
Dataset
Drillthrough
Reporting
Commandline
HTML

Agenda

Proactive Caching
Particionamiento
Calculated Members

Key Performance Indicators
Actions

Data Mining

ESoL TOTAL

HSeOL TOTAL




Tipos de Analisis
' * Query Reporting Analysis
Qué ha sucedido en el pasado
Reportes simples
Key Performance Indicators
Cubos OLAP - slice/dice

» Tiempo Real

Qué esta sucediendo
Eventos/triggers

» Mineria de Datos
Predicciones para el futuro
Cémoy por qué
Razones y comportamientos
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Guia para preparar los daies

Identificar las columnas apropiadas para la case
table

Determinar si se requiere una nested table

predictable columns

Determinar column types

Identificar key columns, input columns y ‘

Identificar el fuente de datos para la training data
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Tareas en Data MinIAG

OO el sl
Re res | é n = JQueitipo de tanetaldemiembresia
g deberiaofrecer?
+  (Qué cliemes’)responderén ami

Segmentac|én correo directo?

¢Es esta transaccion fraudulenta?
CPerdere a este cliente?

Asociacion Rl Dliectitsoy

Algoritmos

Pronosticos I A
Analisis de Texto
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Consideraciones para‘usaruna
solucion de DM

Tareas que se necesitan ejecutar

Columnas que se deben incluir en el case
table

Algoritmo mas apropiado

Numero de usuarios que accederan a los
resultados

Data Mining en SQL 2005

Decision Trees Clustering Time Series

Association Naive Bayes

Neural Net
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Tareas en Data MiniAg

& Clasificacion

¢Cuantos Ingresos obtendrée de
& este cliente?

. Cuanto, tier’r‘mo estaraeste activo
& Segmentacion . e
. .z < Preferidos
& Asociacion < Arboles dedecision
P Redes Neuronales
¢ Pronosticos

.
& Analisis de Texto Stonce S




Tareas en Data MiniAg

Clasificacion
Regresion

Asociacion
Pronosticos
Analisis de Texto

Pregunas |p|cas A eg CIO,

+ Describe mi Cliente)
+  ZComopuedo diferenciar mis:
clientesy”
< Gomo puedo| organizar mis datos
e tal formal que tengalsentido?.
Algoritmos
+  Preferidos
< Clustering
< Sequence Clustering
¢ Ademas.
+  Redes Neuronales
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Tareas en Data Mining

Clasificacion
Regresion
Segmentacion
Asociacion

Andlisis de Texto

Preguntasaipicaside” C10)

< Cualles el ingreso, proyectado)
paraitodosilos productos?:

< Cudles seran los niveles de
inventario) paralel proximo
mes?.

Algoritmos
& Series de Tiempo
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Consideraciones para escoger les algeritmos

de DM

Tareas en

Clasificacion
Regresion
Segmentacion

Pronosticos

Data MiniAng

B Pregunas lplcas e eg CI0.

& Andlisis de Canasta de:
mercado/Vental Cruzada

+ Quélitems se compran juntos?

= JQUE producios deberia
recomendar i cliente?

¢ Algoritmos
+  Preferidos

i6n (Catalogos

Analisis de Texto

Tareas en

Clasificacion
Regresion
Segmentacion
Asociacion
Prondsticos

Mineria de

ence Clustering,
des Neuronales
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Data MiniAg

< An ISIS de B!! E!!! UI’adOS

+  Extraccion de términos y/o frases
claves)

= Conversion a datos estructurados
+  Alimentar otros algoritmos

:  Classification

& Segmentation

< Association

Preguntas Tipicas de Negocio:
&+ ¢Como manejar los datos del call
cer

& ¢Como clasificar el correo?

¢ Qué puedo hacer con la
retroalimentacion del Web?
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Datos con OLAPR

Uso de un cubo como un data source

Uso de dimensiones o measures
groups

Se genera nuevas dimensiones en
base a los resultados del DM
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Mineria de Datos con SSIS Mineria de Datos con SSRS

Data Mining Data Mining

Input Table Output Table Input Table Reporting Services
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